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Zadani
* Fourierovsky popis ploch — klasifikace objektt s

jednoduchymi tvary pomoci tvarovych
charakteristik — invariantu

* pfiznakovy vektor sestaven z invariantt pro
definovany pocet harmonickych, metoda
klasifikace — min Aj, pro Vj, od vzoru Dj jako
reprezentanta tfidy objektu Tj



Hranice objektu

bioundary functions =030t
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* Pro popis objektu jsem vysSel z hrani¢nich kitvek

popisovaného objektu



Fourierova transformace

* Koeficienty jednotlivych souradnic
transformujeme FT:
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Fourierova transformace
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Inverzni Fourierova
transformace

* Inverzni transformace:
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Vyznam koeficientu

* Inverzni transformace pro prvni Ctverici

koeficientu:
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Vyznam koeficientu
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objektu
* Druhi Ctvefice koeficientt urcuje tvar elipsy

* Dalsi Ctverice zpresnuji tvar hranice






Odvozeni deskriptoru

* Na poloze je zavisla jen prvni ¢tverice koeficientd,

VWV *\

* Ostatni koeficienty jsou na poloze nezavislé

a., bxi, a, byl.,l=1,2,...n—1



Odvozeni deskriptoru

* ProtoZe dvojice koeficientu a _, b . ve skutecnosti
piedstavuje komplexni Cislo a +b  j, muZeme je
vyjadrit v polarnich souradnicich jako:

Axi — \/aii T bii ’ Ayi — \/aii T bii
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Odvozeni deskriptoru

* Koeficienty A ,A ,i=1...n—1 jsou zavislé na

zmene meritka 1 rotaci A
AA =2

* Upravime koeficienty: L
x1
* Jsou nezavislé na méritku A
AA =2

vi
A



Odvozeni deskriptoru

* Posledni uprava:

Di:\/AAii_I_AAii
1=2...n—1

* Koeficienty D jsou nezavislé na rotaci (posunuti 1
l
zmené meritka)



Algoritmus klasifikace

* Mame tfidy objektl, reprezentované priznakovym
vektorem diz(D;,D;,...Di)

k

* Mame priznakovy vektor klasitikovaného objektu

A A A

d=(D,D,...D))

2, 3,
* Objekt zaradime do tridy x jako:

xzminargvl,{Hdi—cAz’H}



Experiment #1

* Jako trénovaci data poslouzila skupina velkych
pismen A..Z, patkového fontu generované s
konstantni velikosti, natoCenim a posunutim

* Testovaci data byla rizné velika (cca 80%-200%
velikosti vzorového fontu), rizné posunuti a
natocena.

* Priznakovy vektor ma velikost k = 8




Experiment #1

* Vzorova (26) a testovaci (100) data:
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Experiment #1

Good recognised
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* Celkova uspesnost — 54%, rozpoznano 7 tiid
uspokojive.




Experiment #2

* Pouzit bezpatkovy font, zvétSen font vzorovych
dat, testovaci data ve velikosti 100% - 250%

* Velikost pfiznakového vektoru zustava nezménéna
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Experiment #2

Good recognition ratio

esnost — 71%, 8 tfid rozpoznano na

/ VWV
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100%, dalsi 3 na 90%

* Celkov



Experiment #3

* Zdvojnasobena velikost priznakového vektoru,
k=16

* Ostatni podminky stejné€ jako u druhého
experimentu.
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Experiment #3

Good recognized
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* Uspé&snost se nepatrné zvedla na 72%, rozrostl se
vSak pocet trid klasifikovanych na 100% (10 trid) a
90% (+2)




Zaver
* Jednoduchy klasitikator s relativné dobrou
uspesSnosti

* Problémem je rasterizace v kombinaci s rotaci —
vznika nepresnost

* ZlepSeni:
~ Vice vzorovych reprezentantu pro tfidu

— Sofistikovanéjsi algoritmus klasifikace




